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sl. WALIDACJA KRZYZOWA
4\ k-fold CROSS-VALIDATION

v Umozliwia wykorzystanie catego zbioru danych
.zaréwno do uczenia, jak réwniez do walidacji modelu.

4 Siuiy do okreslenia jakosci modelu juz w trakcie jego
adaptacji /'uczenia, w celu wyeliminowania problemu
przeuczenia sie (overfitting).

v Polega na podziale zbioru uczgcego na k rownolicznych
podzbiorow, z ktorych k-1 jest wykorzystanych do |
uczenia / adaptacji modelu, a 1 podzbior stuzy do
walidacji modelu.
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) 10-krotnej walidacji krzyzowej
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PARAMETRY METODY
WALIDACJI KRZYZOWEJ

Dobor parametru k zalezny jést od wielkosci zbioru danych i ich
rodzaju. Dla duzych zbiorow danych stosuje sie k=3 w celu zmniejszenia
ilosci adaptacji modelu. Dla mniejszych zbioréw danych zwykle stosuje
sie wieksze wartosci k, zeby nie uszczuplaé zbioru uczacego za bardzo,
co mogtoby spowodowac budowe stabej jakosci modeli. Najczescie]
stosuje sie k=10.

Sposob podziatu zbloru danych na k podzbiorow jest niemniej istotny,
gdyz jesli wzorce sq posortowgme wg klas w zbiorze uczacym, wtedy
wybor kolejnych podzbiorow moze powodowac uwzglednienie w
walidacji tylko wzorcow jednej klasy, a ponadto znaczne uszczuplenie
wzorcow uczgcych dla tej klasy, co jest bardzo niekorzystne z punktu
widzenia budowy modelu! , *

Najlepiej dobiera¢ wzorce -“proporcjonalnie do ich licznosci i
reprezentacji poszczegolnych klas tak, aby byty reprezentatywne.



4-krotnej walidacja krzyzowa z .
proporcjonalnym wyborem wzorcow

CALY ZBIOR DANYCH DZIELONY JEST PROPORCJONALNIE
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N-krotna walidacja krzyzowa
- leave one out cross-validation

N-krotna walidacja krzyzowa zaktada dobér k=N, gd2|e N to ilos¢
wzorcow zbioru danych uczgcych.

W takim przypadku tylko 1 wzorzec jest wykfuczany ze zbioru

uczacego i tralgowany jako walidacyjny.

Nauka jest wiec powtarzana N-krotnie na zbiorach utworzonych
poprzez pominiecie 1 wzorca stosowanego do walidacji.

i -

Usuniecie jednego wzorca zwykle nie daje reprezentatywnych
wynikdw dziatania odnosnie jakosm modelu i jego mozliwosci

generalizacji.



MODYFIKACJE METODY
WALIDACJI KRZYZOWEJ

W celu uzyskania lepszego dziatania metody, . zbiér danych
powinien by¢ dzielony w taki - sposob, zeby  stosunek
reprezentantow poszczegolnych klas w zbiorze walidacyjnym byI
mnlej wiecej taki sam jak w catym zbiorze uczgcym.

- 1 ; .
Z tego powodu zaleca sie posortowanie zbioru danych uczacych

w taki sposéb, zeby mozna bylo z kazdej klasy wybierac kolejne
podzbiory do walidacji krzyzowej w sposdb reprezentatywny dla
catego zbioru danych uczacych.

Czasami stosuje sie rowniez uproszczong metode selekcji 1 / k
wzorcow ze zbioru ‘uczacego do walidacji, polegajaca na
losowaniu tych wzorcéw z catego zbioru (random subsampling),

a pozostate wykorzystywane sg do adaptacji / uczenia modelu. |



METODA WALIDACJI KRZYZOWEJ
| W RAPIDMINERZE

RapidMiner udostepnia operator X-Validation, ktory umozliwia

wybra¢ k, oraz wewnatrz umiesci¢c walidowang metode
automatycznie testowang k-razy.
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