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ANAKG - Aktywny asocjacyjny neuronowy
graf wiedzy

» Umozliwiajg odtwarzanie nauczonych
sekwencji/serii/ciggow/szeregow

» Konsolidujg sekwencje uczgce (serie/ciggi/szeregi)
» Czestosc powtdrzen wptywa na formowanie wiedzy
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Aktywny asocjacyjny neuronowy graf wiedzy
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Wejscie:ABCD
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Wejscie:ABCD
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Relaksacja neuronow

Aktywacja neuronu
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Wywotywanie skojarzen
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Dane wejsciowe

| have a monkey.
My monkey Is very small.
It Is very lovely.

It likes to sit on my head.
It can jump very quickly.
It Is also very clever.

It learns quickly.

My monkey is lovely.
| have also a small dog.
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Aktywacja: MONKEY

Odpowiedz:







Aktywacja: MONKEY (13s)
MONKEY

Odpowiedz:

\a



Technologie
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Pozostate aplikacje
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G Eksploracja danych

» Wydobywanie danych z transakcji.
» Przyktady regut asocjacyjnych:

KAWA->MLEKO (77.0%, 25.0%) ID TRANSAKCII ELEMENTY TRANSAKCII
MIOD->CHLEB (66.0%, 0.0%) 1 kawa, mleko, cukier, orzeszki

CUKIER->JAJKA (66.0%, 50.0%)

kawa, cukier, jajka
kawa, chleb, cukier, masto
orzeszki, cukier, miod, jajka

masto, mleko, jajka
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ll\mlll AGDS — asocjacyjny graf

struktury danych

» Flltrowanie
» Wyszukiwanie podobienstw

» Wyszukiwanie wartosci minimalnych oraz
maksymalnych

» Pofgczenie z bazg danych oraz proste
przeszukiwanie
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B | Metody inzynierii wiedzy - Associative Graph Data Structure vs Table — et
Type Methods O
. Last table methed  Last graph method Difference
Tlme us 310 us -310 us
Index Leaf-length Leaf-width Petal-length Petal-width Type Similarity v
|113 5.8 2.8 5.1 2.4 VIRGIMICA 1.0 z
100 5.8 2.7 5.1 1.9 VIRGIMICA 0.9417
120 5.6 2.8 4.9 2.0 VIRGIMICA 09383
131 6.4 2.8 5.6 2.2 VIRGIMICA 0.9202
112 57 25 50 2.0 VIRGIMICA 0.9197
147 5.9 3.0 5.1 1.8 VIRGIMICA 091863
127 6.4 28 5.6 2.1 VIRGINICA 0.9107
143 6.7 3.0 5.2 23 VIRGIMICA 0.909
125 6.2 2.8 4.8 1.8 VIRGINICA 0.9045
82 6.0 2.7 51 1.6 VERSICOLOR 0.9037
114 6.4 3.2 53 2.3 VIRGIMICA 0.9032
137 6.0 3.0 4.8 1.8 VIRGINICA 0.8971
126 6.1 3.0 4.9 1.8 VIRGIMICA 0.8946
110 6.4 2.7 53 1.9 VIRGINICA 0.5944
146 6.2 34 54 2.3 VIRGIMICA 0.8941
139 6.7 3.1 5.6 2.4 VIRGINICA 0.8936
140 6.9 3.1 5.1 2.3 VIRGIMICA 0.893
¢ 3
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Metoda K najblizszych
sgsiadow + walidacja krzyzowa
» Metoda K najblizszych sgsiadow polega na analizie

sgsiedztwa

» \Walidacja krzyzowa polega na podziale zbioru
uczgcego na k rownolicznych podzbiorow, z ktérych k-
1 jest wykorzystanych do uczenia / adaptacji modelu,
a 1 podzbior stuzy do walidacji modelu.

» Cel:
1. Dobranie optymalnej wartosci K
2. Ustalenie klasy wprowadzonego obiektu
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Neuronowe mapy
samoorganizujace sie

» SieC neuronowa uczona w trybie bez nauczyciela w
celu wytworzenia niskowymiarowej (przewaznie
dwuwymiarowej) zdyskretyzowane| reprezentacji
przestrzeni wejsciowe.

Input layer

Neuron i /

w; = [ﬂa‘il,ﬂ;‘ig.‘, A wi'm,]
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Neuronowe mapy
samoorganizujace sie

1 - VIRGINICA
2 - VERSICOLOR
3 -SETOSA

[3][A[L][1][2]
[1][3][1][3][2]
[2][3][1][1][2]
[1][2]2][1][2]
[1][3](3][1][2]
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Dziekuje za uwage




